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Lenteleé 1. Visy studiju planas ir jo vykdymo suvestine

Studijuy metai Egzaminai Dalyvavimas Publikacijos
konferencijose
Planas Ivykdyta | Planas Ivykdyta Planas Ivykdyta Bikle
[(2018/2019) 1 1 1 1
I1(2019/2020) |2 2 1 1
1 (2020/2021) |1 1 2 2 1 1 Iteikta (gautos recenzijos)
IV (2021/2022) |- - - - 1 0 RaSoma
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Lentele 2. Ataskaitiniu metu darbo planas ir jo jivykdymas

Egzaminai Dalyvavimas Publikacijos
konferencijose
Planas | Ivykdyta Planas Ivykdyta Planas Ivykdyta
,Machine Vision and Iteikta. Recenzijos gautos. ,,Minor
v v v v Applications*, publisher: revision* pataisymai priduoti 27.01.2021 ir
Springer Nature. Impact Factor: | laukiama galutinio sprendimo 27.03.2021.
2.0
Mokslinis Zurnalas turintis RaSoma
v v v v cituojamumo rodiklj Clarivate
Analytics Web of Science
duomeny bazéje
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Lentelé 3. Visu moksliniuy tyrimu ir disertacijos rengimo etapai

Darbo pavadinimas Atlikimo terminai Pastabos

Moksliniy tyrimy disertacijos tema apzvalga ir analizé: 2017 m. spalio mén. — 2018 | Atlikta
1.1. Atlikti skirtingy metody analiz¢ naudojamy palydoviniams vaizdams atpazinti m. gruodzio meén.
1.2 Nustatyti (identifikuoti) mokslines 2017 m. spalio mén. — 2018 | Atlikta
problemas, kylancias uzdaviniuose, susijusiuose su palydoviniy vaizdy atpazinimu m. gruodzio meén.
Mokslinio tyrimo vykdymas: 2019 m. sausio mén. Atlikta
2.1. Tyrimo metodikos sudarymas:
2.1.1. Tyrimo metodikos iSkeltam uzdaviniui spresti parinkimas;
2.1.2. Teorinio ir empirinio tyrimy suplanavimas pagal pasirinkta metodika.
2.2. Teorinis tyrimas: 2019 m. vasario mén. — 2019 |Atlikta
2.2.1. Palydoviniy vaizdy atpazinimo metodikos naudojamos blisimiems tyrimams koncepcinis m. gruodzio meén.
apibrézimas;
2.2.2. Dirbtiniu neuroniniu tinklu pagristo algoritmo sukiirimas palydoviniams vaizdams atpaZinti 2019 m. vasario mén. — 2019 [Atlikta

m. gruodZio mén.
2.3. Empirinis tyrimas: 2020 m. sausio mén. — 2020 | Atlikta
2.3.1. Sukurto algoritmo tyrimas sprendziant keletg testiniy uzdaviniy; m. geguzés mén.
2.3.2. Algoritmo taikymas jvairiems finansy rinkos uzdaviniams spresti ir jo efektyvumo testavimas.  |2020 m. sausio mén. — 2020 |Atlikta

m. geguzes meén.
2.4. Gauty rezultaty analizé, apibendrinimas, i§vady parengimas: 2020 m. birZelio mén. — Atlikta
2.4.1. Gauty rezultaty statistiné analizg; 2020 m. lapkri¢io mén.
2.4.2. Rezultaty apibendrinimas, esminiy rezultaty iSskyrimas; 2020 m. birzelio mén. — Atlikta
2.4.3. I§vady parengimas. 2020 m. lapkri¢io mén.
Atskiry daktaro disertacijos daliy (tyrimo metodikos, rezultaty, ginamy teiginiy, i§vady ir kt.) 2020 m. gruodzio mén. — Rengiama
parengimas: 2021 m. birzelio mén.
3.1. Tiksly, uzdaviniy, tyrimo metodikos, ginamyjy teiginiy patikslinimas;
3.2. Analitinés disertacijos dalies parengimas;
3.3. Teorinés disertacijos dalies parengimas;
3.4. Eksperimentinés disertacijos dalies parengimas;
3.5. Bendryjy iSvady formulavimas.
Daktaro disertacijos parengimas ir svarstymas padalinyje 2021 m. birzelio mén. \

N
Daktaro disertacijos gynimas 2022 m. rugséjo mén. \\
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Tyrimy objektas, tikslas ir uzdaviniai

- Tyrimo objektas:
Palydoviniai vaizdai, dirbtiniai neuroniniai tinklai vaizdams segmentuoti

- Tyrimo tikslas:

Pasiulyti efektyvig konvoliuciniy neuroniniy tinkly architektura, skirta
tiksliai ir greitai atpazinti objektus, esancius vaizduose is optiniuy palydovu
ir optimizuoti sprendima algoritminei finansiniy instrumenty prekybai.
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Tyrimo problema:
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2020 - 2021 pirmas pusmetis

Moksliniy tyrimy rezultatai iki 2021 m. kovo 31 (pirmo pusmedcio):

- Pirmojo straipsnio tobulinimas pagal recenzentu reikalavimus
- Pirmojo straipsnio galutinio varianto pridavimas MVAP zurnalui

- Dirbtiniu neuroniniu tinklu pagristo sukurto hibridinio algoritmo pléetojimas jvairiy
tipu palydoviniams vaizdams atpazinti;

- Hibridiniuy neuroniniy tinkly kombinacijuy panaudojimo teorinis tyrimas ir naujai
publikuoty hibridiniy tinkly literaturos analizeé;

- Atpazinimo efektyvumo tyrimo metodikos parinkimas norint patvirtinti potencialias
hibridinés architekturas tinkamas uzdaviniui spresti;
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Moksliniy tyrimy planas nuo 22-tos Kovo 2021 (antro pusmecio):

- Papildomy 3-ju neuroniniy tinkly kurimas turincias skirtingas architekturas negu ,U-net* tinklo

- Papildomuy 3-ju neuroniniy tinkly testavimas naudojant sukurto palydoviniy vaizdy mokymo duomenuy
rinkinj

- Hibridinio neuroninio tinklo algoritmo kurimas ir praktinis testavimas ant skirtingy duomeny tipu;
- Antrojo straipsnio raSymas ir publikavimas;

- Automatinio masininio mokymosi technologijos literaturos analizé

- Automatinio masininio mokymosi techninis replikavimas musy techninéje infrastrukturoje

- Automatinio Masininio Mokymosi algoritmo implementavimas ir tyrimai objekty atpazinimo
satelitiniuose vaizduose uzdaviniams spresti

- Dirbtinio neuroninio tinklo pritaikymas uzdaviniams skirtiems panaudojime finansy rinkoje ir jo
efektyvumo testavimas; [

- Disertacijos raSymas.
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Moksliniai tyrimai

SOTA TPO tiklsumas: 97.67%

Accuracy  Overprediction G-Flops Jaccard
(TPO) %  (FPO)% coefficient
U-NET MODEL 1 95.33 12.01 5.3218 0.6402
U-NET MODEL 2 97.67 17.83 6.9832 0.6162
U-NET MODEL 3 97.01 26.45 8.6443 0.5573
U-NET MODEL 4 96.70 16.60 10.3053 0.6226
Dataset Proposed Y. Yu’s Zhou’s Van’s
method method [32] method [S9] method
[60]
CPT | VEDAI 0.90 0.79 0.73 0.64
CPT | OIRDS 0.89 0.89 0.87 0.82
CRT | VEDAI 0.57 0.56 0.47 0.42 [
CRT | OIRDS 0.78 0.70 0.64 0.62




Moksliniai tyrimai

Komputacinio kompleksiSkumo skaiciavimas: B D, B (%
G-FLOPs = Z<2x< Ad>xF x H, XW>+Z<1_[Pbx 1_[0,, )‘/109(1)
_ J _ J
Yo Y
Convolutional (Conv2D) layers Max-pooling (MaxPool) layers
Accuracy  Overprediction G-Flops Jaccard
(TPO)%  (FPO)% coefficient
U-NET MODEL 1 95.33 12.01 5.3218 0.6402
U-NET MODEL 2 97.67 17.83 6.9832 0.6162
U-NET MODEL 3 97.01 26.45 8.6443 0.5573
U-NET MODEL 4 96.70 16.60 10.3053 0.6226




Mokslinial tyrimai - Neural Architecture Search (NAS)

Components of NAS

Reinforcement

DAG Representation . Full Training
Learning
Partial Training
Cell Block Evolutionary Search .
Meta-Architecture iqht- i
Gradient-Based Weight Sharln.g NAS
Optimization Network Morphism Specific
Hypernetworks
Bayesian —
Optimization
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Mokslinial tyrimai - Neural Architecture Search (NAS)

Neural Architecture Search (NAS)

- Susisetupinome deeplab NAS architectura and GCP

- https://github.com/tensorflow/models/blob/master/research/deeplab/core/nas_network.py

- Susisetupinom CPU ir GPU versijas

- Bet gery rezultaty kolkas nedavé net jei apmokem iki 200 000 steps

- Analizavom ir bandom toliau

- Uzdavinio specifine konfiguracija
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